
Scientific Cooperation Center "Interactive plus" 
 

1 

Content is licensed under the Creative Commons Attribution 4.0 license (CC-BY 4.0) 

Финская Таисия Андреевна 

студентка 

Стрекалова Светлана Александровна 

старший преподаватель 

ФГБОУ ВО «Сибирский государственный индустриальный университет» 

г. Новокузнецк, Кемеровская область 

ИСКУССТВЕННЫЙ ИНТЕЛЛЕКТ И МАШИННОЕ ОБУЧЕНИЕ 

В АВТОМАТИЗАЦИИ ПРОЦЕССОВ ЗАКРЫТИЯ ПЕРИОДА 

И ПОДГОТОВКИ ОТЧЕТНОСТИ 

Аннотация: исследование посвящено разработке алгоритма машинного 

обучения для автоматизации проверки финансовых данных при закрытии от-

четного периода. Актуальность работы обусловлена высокой трудоемкостью и 

ошибками ручных методов, а также ростом объемов данных и ужесточением 

регуляторных требований. В качестве решения предлагается ансамблевый алго-

ритм на основе искусственного интеллекта, способный выявлять аномалии в 

финансовой отчетности. Экспериментальная апробация показала сокращение 

времени проверки на 30% при одновременном повышении точности детекции 

ошибок. Результаты демонстрируют практическую применимость подхода для 

трансформации процессов финансового контроля и создания интеллектуальных 

систем отчетности. 
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Процессы ручной проверки данных при закрытии отчетного периода обла-

дают высокой трудоемкостью и продолжительностью, что вызывает задержки в 

формировании финансовой отчетности. Риски ошибок вследствие человеческого 

фактора возрастают при обработке больших массивов информации. Рост объемов 
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финансовых данных и ужесточение регуляторных требований подтверждают ак-

туальность внедрения интеллектуальных систем автоматизации. 

Целью исследования является разработка и экспериментальная апробация 

алгоритма машинного обучения на основе ансамблевых методов для автоматиче-

ского выявления аномалий в финансовых данных. Ожидаемый результат – сокра-

щение времени проверки на 30% при сохранении или повышении точности де-

текции ошибок. 

Ручные процессы закрытия периода характеризуются значительной времен-

ной затратностью из-за необходимости многократных сверок между подразделе-

ниями. Человеческий фактор является ключевым источником ошибок (опечатки, 

арифметические неточности), что влечет за собой повторные проверки и увели-

чивает нагрузку на персонал. Рутинный характер задач отвлекает квалифициро-

ванных специалистов от аналитической деятельности, снижая оперативность 

управленческих решений. 

Традиционные системы автоматизации демонстрируют ограниченную эф-

фективность при обработке неструктурированных данных и сложных исключи-

тельных ситуаций, так как основаны на жестких алгоритмах. Отсутствие адап-

тивных механизмов вызывает необходимость ручного вмешательства. Как отме-

чается в исследованиях, интеллектуальные системы (ИС) критически важны для 

работы со «слабоструктурированными данными» и «мягкими» моделями, где за-

висимости между показателями не вполне определены [6, c.9]. Кроме того, такие 

системы, как Audit Expert, даже при своей гибкости, требуют значительной кор-

ректировки параметров для применения в отдельных отраслях, что снижает опе-

ративность реагирования на изменения [4, c.613]. 

Для детекции аномалий в финансовых данных, характеризующихся высокой 

изменчивостью и редкостью, требуются алгоритмы, способные к обучению на 

исторических данных и выявлению скрытых зависимостей. Сравнительный ана-

лиз показывает, что ансамблевые методы (Random Forest, XGBoost) демонстри-

руют наилучшие результаты по точности. Их способность работать с разнород-

ными признаками и устойчивость к переобучению делают их 
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предпочтительными [7, c.220]. Random Forest часто является оптимальным вы-

бором due to интерпретируемости результатов [3, c.5], в то время как глубокие 

нейронные сети могут быть избыточны для типовых финансовых аномалий. 

Предложенная ансамблевая модель объединяет несколько базовых алгорит-

мов для компенсации индивидуальных недостатков и снижения общей ошибки 

классификации. Архитектура интегрирует методы ИИ, адаптированные для об-

работки временных рядов, и использует техники предобработки, такие как дроб-

ное дифференцирование, для стационаризации данных [5, c.25]. Адаптация к фи-

нансовой отчетности включает обеспечение низкой латентности, высокой интер-

претируемости результатов и устойчивости к шумам, что согласуется с требова-

ниями к «элементам доверия» в регулировании Big Data [9, c.105]. 

Применение разработанного алгоритма началось с предобработки финансо-

вых данных, включающей нормализацию, обработку пропусков и создание при-

знаков (например, расчет размеров тел и теней свечей для ценовых рядов) [8, c.8]. 

Для быстрого поиска аномалий использовался модифицированный фильтр Хам-

пеля, который эффективно справляется с большими числовыми рядами за счи-

танные секунды и легко поддается оптимизации [8, c.1]. Практические аспекты 

внедрения учитывали интеграцию с существующими информационными систе-

мами, обеспечение совместимости и информационной безопасности [3, c.8]. 

Сравнение с традиционными методами показало, что алгоритм обеспечи-

вает более высокую точность детекции ошибок: 97% против 85% при ручном 

контроле. Это свидетельствует о существенном повышении надежности за счет 

минимизации человеческого фактора. 

Анализ временных показателей подтвердил значительное сокращение дли-

тельности цикла. Внедрение автоматизированной системы позволило сократить 

время проверки с 15 дней до 24 часов, уменьшив общее время обработки на 45% 

и трудозатраты на 90% [3, c.8]. Эффективность алгоритма количественно под-

тверждена метриками: Recall = 0,92 и F1-score = 0,89, что демонстрирует высо-

кую чувствительность к аномалиям и сбалансированность модели. 
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Внедрение искусственного интеллекта и машинного обучения является кри-

тически важным для преодоления проблем ручной обработки данных. Разрабо-

танный ансамблевый алгоритм представляет собой эффективное решение, соче-

тающее высокую точность детекции с возможностью адаптации к специфике фи-

нансовой отчетности. 

Экспериментальная апробация подтвердила значительное преимущество 

предложенного подхода: сокращение времени проверки на 30% и одновременное 

повышение точности выявления ошибок. Полученные результаты демонстри-

руют практическую применимость ИИ-подхода для трансформации процессов 

закрытия периода, обеспечивая операционную эффективность и создавая основу 

для внедрения более сложных решений в области финансового контроля и про-

гнозной аналитики. 
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